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A projekt

@ Szoévegkivonatolas

o hirek, tudomany, torténetek, utasitdsok, e-mailek, szabadalmak és
torvényjavaslatok
e extraktiv és absztraktiv

@ a projekten beliili el6zmény: beszéd
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elétanitott mély nyelvmodellek

aka. kontextualizalt sz6beagyazasok
(Peters et al., ; Rogers, Kovaleva, and Rumshisky,
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Magyar hirek kivonatolasa

@ hir, lead
o ELTE DH: megsziint magyar hirportalok anyaga

cikk (>50) van lead (>20)

site

Magyar idék 163 609 82 %
valasz 84 714 86 %
VS 51 302 93 %
abcig 2 798 94 %
mosthallottam 389 80 %

e kiszlirjik, ha a cikk vagy a lead tdl révid (Scialom et al., 2020)
e vagyis a féleg audiovizudlis tartalmi cikkeket
e tanit6/validalé/teszt vagas idérendi alapon
e (j témak jelennek meg az idok soran
e megakadalyozza, hogy egy a tanuldéadatban szereplé eseményrdl /Q(
masik hirportalon irt cikket kelljen kivonatolni ~
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a kivonatolas kiértékelése (Fabbri et al.,

ROUGE: kozos n-gramok — jol korrelal a relevanciaval
e relevancia: csak a fontos, nem hosszl, nem redundans

j n-gramok vs fedés — konzisztencia (~precision), gordulékenység

ismétlddé n-gramok — (in)koherencia

stirliség: a kivagatok hossza

— koherencia, konzisztencia, gordiilékenység

tavaly éta jobbak a modellek, mint a referencia (T5, BART, Pegasus)
e és mint az a tartomany, amire a ROUGE-t kitalaltak

A
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mennyire absztraktiv, n-gram

o kiilonboz6 szévegkonvencidk (Liu et al., 2019)
o az elején 6sszpontositja a fontos informacidt
<> egyenletesebben oszlik el az egészben
@ kiildnb6zé 6sszefoglald stilusok

o bobeszédil vs. tavirati; extraktiv vs. absztraktiv

@ az absztraktiv dsszefoglalékban a masolds mennyiségét szabalyozni
o tipikus felhasznalasi helyzetek (Song et al., 2020):
e a gépi kivonatok nem tartalmazhatnak til sok masolt tartalmat
engedély nélkiil
o > 11 egymast kovetd szb az EU szabvanyai szerint szellemi alkotas,
szerzbi jog védi
e viszonylag extraktiv kivanatos:
kevésbé valdszinli a tartalmi hallucinacié és
jobban megorzi a jelentést
e
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tobbnyelvii kivonatolas, MLSum (Scialom et al.,

@ Online Gjsagokbdl nyerték, 1,5 millié + cikk/6sszefoglalé par
e 5 nyelv: francia, német, spanyol, orosz, torok
e + angol tjsigok a népszer(i CNN / Daily mailbdl

@ tébb nyelv SOTA rendszerének dsszehasonlité elemzése

o tudasatvivés (transfer learning) technikak
o a de facto bevett paradigma az NLP-ben (Guzman+ 2019)

@ nyelvmodell tanitasa nagy tobb nyelvii korpuszon

@ modell finomhangolasa egy vagy tobb nagy nyelv feladat-specifikus
adatan

© hasznélat (inference): a kiilénb6zd elbtanitasi nyelvekre alkalmazzuk a
modellt

o jelentOs teljesitménybeli kiilonbség az angol és a célnyelv kozott
@ mennyi javulast hoz az 6nfigyelem (self-attention, ~transformer)
o nyelvenként kiilonb6zé: német > francia

e hasonléan, mint a gépi forditasban
e talan a morfolégia (széalakok) miatt: szabad szérend /Q(
(Dobrossy et al., 2019) A~
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absztraktiv kivonatolas elotanitott enkdderrel

(Liu et al., )

@ az a nehéz, hogy csak az enkdder eldtanitott, a dekdéder nem

e ezért az enkddert kisebb tanulasi rataval és simabb decay-jel tanitjak
o kétlépéses finomhangolas: extraktiv majd absztraktiv
@ mennyire az elejérdl veszi:
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bosnyak, horvat, kinai

Cao et al. ( )

@ absztraktiv 6sszefoglalé adat bosnyakra és horvatra
177 406, illetve 204 748 példa

e kisebb (1/20), mint a gazdag erbforrasi nyelvek kivonatolasi
adathalmazai

@ maga a hir az eredeti szoveg, és a cimet hasznélja kivonatként

o tobbnyelvii modell kivonatolasra:

English English English English

Chinese Chinese Chinese
English English
Chinese Chinese
- : Croatian Croatian
Croatian Croatian Croatian Croatian (

(a) Unshared encoder and decoder (b) Partially shared encoder and decoder (c) Fully shared encoder and decoder

=t

N,

Chinese
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emberi teljesitmény, kivonatolasra specifikus modellek

PEGASuS, T5, BigBird, mBART

@ PEGASUS: Pre-training with Extracted Gap-sentences for Abstractive
(el6tanitas mondatkitoltéssel absztraktiv kivonatolasra)
e (j elétanitasi feladat:
fontos mondatok elhagyva/letakarva, a modellnek ki kell generdlnia
e bizonyos tesztekben emberi teljesitmény, és
kis tanuléadaton (1000 példa) is jobb, mint a kordbbiak

e T5

o egységes keret:

az Osszes szOveges nyelvi probléma széveghdl-széveget formatumban
e prompt
o SOTA eredmények

o Osszefoglalas, kérdésmegvalaszolas, szovegosztalyozas

e soknyelvii (101) véltozata is van, mT5 / (
J
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